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学术论文

思维链提示机制已有效提升了大语言模型在多种自然语言处理任务中的表现，包
括复杂的零样本学习场景。然而，传统的 CoT 方法在代码生成领域收效甚微。这一
局限性的根源在于代码的逻辑结构和表征形式与自然语言之间存在巨大差异。鉴于训
练和部署成本，通过先进的提示技术和指令微调来提升轻量级大语言模型的性能至关
重要。我们提出 COFT（功能触发链, Chain of Functional Triggers），这是一种专为代
码生成任务设计的新型思维链策略。COFT 的设计基于以下重要观察：一个专用于代
码生成的思维链应清晰地指明每个关键步骤的核心功能，同时采用编程领域中普遍使
用的标准标识符来聚焦任务的核心概念。实验结果证明适当的COFT设计与指令微调
相结合，能够充分激发出大语言模型的潜能。

工作介绍

① COFT设计：探索最常见的代码功能触发词，并制定COFT生成规则
② COFT增强：数据构建首先用人工标注少量种子数据；其次使用大语言模型根据

上一步的输出批量生成COFT-Instruct指令微调数据集
③ 指令微调：使用COFT-Instruct数据集微调大语言模型
④ COFT推理：对微调后的大语言模型使用COFT进行代码生成任务

方法设计

实验评估

1. 相比于所有基线模型，COFT表现出更优的正确率，在

零样本场景带来了最多35.3%的正确率提升

2. COFT在复杂任务上带来的提升优于其他参数微调方法

3. COFT应用于其他微调方法后效果进一步提升

4. 探索合适的COFT格式能够进一步提升大语言模型的代

码生成能力

表1：COFT在基座大模型的提升效果

表2：COFT对其他微调方法的提升效果

表3：消融实验
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