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l 复杂异构非结构化数据的处理通常需
要大量的人力和资源。

l 现有的异构图神经网络因依赖先验知
识和统一特征格式。
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研究背景

研究方法

l GHGRL方法将大语言模型与图神经网络的优势相结合，能够在无需显式类
型信息或特殊预处理的情况下处理任意格式和类型的节点与边的图数据。

效果评估

l 实验结果表明GHGRL在处理复杂异构数据时具有显著优势。与传统的异构
图神经网络方法相比，GHGRL不仅在精度上具有明显提升，还在处理灵活
性和适应多样化数据方面表现出更高的鲁棒性。

l 基于大语言模型的图表示学习方法能够对多种图表示进行统一对齐，但
通常忽略了异构图数据的复杂特性，并且需要耗时的预处理步骤。

类型生成模块基于节点属性识
别可能的节点类型。

大语言模型处理模块估计每个
节点的具体类型，并生成对应

的节点表示向量。

基于图神经网络的学习模块结合节点类型和表示，对
图结构进行学习，同时区分不同类型的边并执行相应

的消息传递。


